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Abstrak

Plagiarisme merupakan permasalahan serius dalam dunia akademik yang dapat menurunkan integritas
ilmiah dan kualitas karya tulis ilmiah. Pemeriksaan plagiarisme secara manual dinilai kurang efektif karena
membutuhkan waktu lama dan mengandung unsur subjektivitas. Penelitian ini bertujuan merancang dan
membangun aplikasi pendeteksi plagiat terhadap karya tulis ilmiah berbasis web dengan mengintegrasikan
Natural Language Processing (NLP) dan algoritma Knuth-Morris-Pratt (KMP). NLP digunakan dalam
tahapan preprocessing teks meliputi case folding, cleaning, tokenizing, stopword removal, dan stemming
menggunakan algoritma Nazief-Adriani yang disesuaikan untuk morfologi Bahasa Indonesia. Algoritma
KMP kemudian digunakan untuk melakukan pencocokan pola kata secara efisien antar dokumen. Metode
penelitian yang digunakan adalah Research and Development (R&D). Sistem diimplementasikan
menggunakan PHP native 8.1, MySQL, Tailwind CSS, dan Alpine.js. Pengujian fungsional menggunakan
black box testing terhadap 20 skenario menunjukkan seluruh fitur sistem berjalan valid. Pengujian performa
menunjukkan sistem mampu menangani corpus lebih dari 2.400 dokumen dengan 11 juta kata, dengan
waktu eksekusi 2,93 detik pada end-to-end test simulasi 635 dokumen. Pengujian akurasi similarity
menghasilkan nilai 81,97%, 74,07%, dan 10,42%, membuktikan sistem mampu membedakan secara
konsisten dokumen dengan tingkat kemiripan tinggi dan rendah. Perbandingan dengan Turnitin
menunjukkan selisih 13,38 poin persentase yang disebabkan perbedaan cakupan corpus, bukan kesalahan
algoritma. Dengan demikian, aplikasi yang dibangun dapat membantu proses pendeteksian kemiripan karya
tulis ilmiah berbahasa Indonesia secara efektif, transparan, dan bebas biaya lisensi.

Kata Kunci: Plagiarisme, Natural Language Processing, Knuth-Morris-Pratt, Similarity, Karya Tulis
[Imiah.

PENDAHULUAN

Perkembangan teknologi informasi pada era digital memberikan dampak signifikan terhadap dunia
pendidikan, khususnya dalam kemudahan akses informasi melalui internet. Mahasiswa maupun penulis
dapat memperoleh berbagai referensi secara cepat untuk mendukung penyusunan karya tulis ilmiah.
Namun, kemudahan akses tersebut juga meningkatkan risiko terjadinya plagiarisme pada tugas, artikel
ilmiah, jurnal, maupun skripsi. Plagiarisme merupakan tindakan mengambil atau menggunakan sebagian
maupun seluruh karya orang lain tanpa mencantumkan sumber secara tepat sehingga bertentangan dengan
etika akademik dan hak kekayaan intelektual. Kondisi ini menjadi perhatian penting karena dapat
memengaruhi kualitas akademik, integritas ilmiah, serta kredibilitas institusi pendidikan (Harahap, 2024).

Pemeriksaan plagiarisme secara manual dinilai kurang efektif karena membutuhkan waktu yang
relatif lama, terutama apabila jumlah dokumen yang diperiksa cukup banyak. Selain itu, pemeriksaan
manual berpotensi menghasilkan subjektivitas dalam menentukan tingkat kemiripan suatu dokumen.
Darmanto et al. (2024) menunjukkan bahwa penerapan sistem deteksi plagiarisme berbasis Natural
Language Processing (NLP) menggunakan algoritma Jaro-Winkler dan TF-IDF mampu membantu
meningkatkan efektivitas analisis kemiripan dokumen dibandingkan pemeriksaan manual.

Saat ini, sistem yang banyak digunakan dalam lingkungan akademik untuk mendeteksi
plagiarisme adalah Turnitin. Akan tetapi, penggunaan sistem tersebut memiliki keterbatasan, yakni bersifat
berbayar sehingga tidak seluruh mahasiswa maupun institusi pendidikan dapat menggunakannya secara
mandiri. Pengembangan sistem deteksi plagiarisme berbasis web menjadi kebutuhan penting bagi institusi
pendidikan sebagai alternatif dari sistem berbayar (Pratama et al., 2023).
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Salah satu teknologi yang dapat diterapkan dalam sistem pendeteksi plagiarisme adalah Natural
Language Processing (NLP). Putra dan Lestari (2023) menyatakan bahwa penerapan NLP dalam sistem
deteksi plagiarisme dapat meningkatkan akurasi identifikasi kemiripan teks dibandingkan metode
tradisional berbasis string matching. NLP merupakan cabang kecerdasan buatan yang memungkinkan
komputer memahami, memproses, dan menganalisis bahasa alami manusia, mencakup tahapan case
folding, tokenizing, filtering, dan stemming. Salman (2025) menunjukkan bahwa penerapan NLP pada
sistem pendeteksi kemiripan judul skripsi berbasis web mampu mengenali pola kesamaan teks secara lebih
efektif.

Selain NLP, algoritma Knuth-Morris-Pratt (KMP) memiliki peran penting dalam pendeteksian
kemiripan teks. Algoritma ini bekerja dengan mencocokkan pola string secara efisien tanpa melakukan
pengulangan pemeriksaan karakter yang tidak diperlukan. Herlina dan Rahmi (2025) menunjukkan bahwa
algoritma KMP dapat diterapkan untuk mendeteksi tingkat plagiarisme pada tugas mahasiswa secara
efektif. Islamiyati dan Fikri (2022) juga membuktikan bahwa algoritma KMP mampu diterapkan dalam
sistem pendeteksian kemiripan judul skripsi berbasis web dengan proses pencarian teks yang efisien.

Penelitian-penelitian terdahulu, seperti penggunaan TF-IDF dan Cosine Similarity (Afandi, 2024;
Halim, 2024; Mawanta et al., 2021), algoritma Levenshtein Distance (Setiawan & Saprudin, 2023), Rabin-
Karp (Zidan, 2025), maupun pendekatan NLP murni (Salman, 2025; Akbar, 2025), masih menerapkan
metode secara terpisah dan lebih banyak berfokus pada pendeteksian judul skripsi. Penelitian yang secara
khusus mengintegrasikan preprocessing berbasis NLP dengan algoritma KMP pada aplikasi pendeteksi
plagiarisme terhadap karya tulis ilmiah berbasis web masih terbatas. Kondisi tersebut menunjukkan adanya
research gap yang menjadi dasar penelitian ini.

Berdasarkan hal tersebut, penelitian ini dilakukan dengan tujuan merancang, membangun, dan
menerapkan Natural Language Processing (NLP) serta algoritma Knuth-Morris-Pratt (KMP) pada aplikasi
pendeteksi plagiat terhadap karya tulis ilmiah berbasis web, sehingga sistem yang dihasilkan mampu
melakukan pendeteksian tingkat kemiripan teks secara akurat.

METODE

Penelitian ini menggunakan metode Research and Development (R&D) karena tidak hanya
bertujuan menganalisis permasalahan, tetapi juga menghasilkan produk berupa aplikasi pendeteksi
plagiarisme karya tulis berbasis web. Sugiyono (2021) menyatakan bahwa metode R&D merupakan metode
penelitian yang digunakan untuk menghasilkan suatu produk tertentu serta menguji efektivitasnya.

Algoritma Sistem

Sistem mengintegrasikan dua komponen utama: Natural Language Processing (NLP) untuk
preprocessing teks, dan algoritma Knuth-Morris-Pratt (KMP) untuk pencocokan pola. Tahapan pemrosesan
sistem digambarkan pada flowchart berikut.

a. Unggah Dokumen
(Pengguna mengunggah dokumen
karya tulis ke sistem

b. Pembacaan Dokumen
(Sistem membaca isi dokumen &
mengubah file menjadi teks digital)

<. Preprocessing NLP
{Case folding, tokenizing,
filtering, dan stemming)

d, Pencacokan Siring

ienggunakan KMP
(Membandingkan pola kata
antar dakumen}

€. Perhitungan Similarity
(Menghitung tingkat kemitipan
dakumen dalam bentuk persentase)

Gambar 1. Flowchart Tahapan Algoritma Sistem
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Alur pemrosesan sistem terdiri atas enam tahap: (1) pengguna mengunggah dokumen karya tulis;
(2) sistem membaca isi dokumen dan mengubah file menjadi teks digital; (3) sistem melakukan
preprocessing NLP; (4) sistem melakukan pencocokan string menggunakan algoritma KMP; (5) sistem
menghitung tingkat kemiripan; dan (6) sistem menampilkan hasil similarity beserta teks yang memiliki
kesamaan.

Tahapan Preprocessing NLP
Dalam proses pengolahan teks berbahasa Indonesia, tahapan preprocessing NLP memiliki peran
penting untuk meningkatkan kualitas data teks sebelum dilakukan analisis lebih lanjut (Ramadhani &

Mulyanto, 2023). Tahapan yang diterapkan meliputi:

1.  Case folding — menyeragamkan seluruh huruf menjadi huruf kecil agar sistem tidak membedakan
kapitalisasi dalam proses pencocokan.

2. Cleaning — membersihkan teks dari URL, angka, tanda baca, dan simbol yang tidak relevan.

3.  Tokenizing — memecah teks menjadi satuan kata (token) berdasarkan spasi. Proses tokenisasi
dirumuskan sebagai Token(T) = {ti, t2, ts, ..., t.} (Fadillah et al., 2024), di mana T adalah dokumen
teks, t adalah token kata, dan n adalah jumlah token.

4.  Stopword removal — membuang kata-kata umum berbahasa Indonesia yang tidak memiliki makna
pembeda signifikan (misalnya "yang", "dan", "di", "untuk").

5. Stemming — mengubah kata berimbuhan menjadi kata dasar menggunakan algoritma Nazief-Adriani
yang disesuaikan untuk morfologi Bahasa Indonesia (Arifin, 2022).

Algoritma Knuth-Morris-Pratt (KMP)

Wulandari dan Hidayat (2022) menemukan bahwa KMP lebih unggul dalam kecepatan
pencocokan pada dokumen teks berukuran besar dibandingkan Rabin-Karp. KMP bekerja dalam dua tahap:
(1) pembentukan tabel prefix/Longest Prefix Suffix (LPS) yang menyimpan panjang awalan terpanjang dari
pola yang juga merupakan akhiran, dan (2) pencarian pola menggunakan tabel LPS sehingga algoritma
dapat melompati pemeriksaan karakter yang sudah dipastikan cocok ketika terjadi ketidakcocokan.
Kompleksitas waktu algoritma KMP dinyatakan sebagai O(n + m), dengan n adalah panjang teks dan m
adalah panjang pola (Ananditya et al., 2022).

Rumus Similarity

Similarity dokumen dihitung menggunakan persamaan berikut:

Jumlah Kata Sama
)x 100% (1)

Total Kata
di mana Jumlah Kata Sama adalah jumlah kata unik hasil preprocessing NLP pada dokumen pengguna
yang ditemukan pada dokumen pembanding melalui pencarian pola KMP, dan Total Kata adalah jumlah
kata unik gabungan kedua dokumen (Islamiyati & Fikri, 2022).

Similarity = (

Perancangan UML

Perancangan sistem menggunakan Unified Modeling Language (UML) yang terdiri atas Use Case
Diagram, Activity Diagram, Sequence Diagram, dan Class Diagram (Saputra, 2024). Sistem memiliki dua
aktor: Pengguna (user) yang dapat melakukan deteksi plagiarisme dan mengelola riwayat pemeriksaan,
serta Admin yang memiliki seluruh hak akses Pengguna ditambah kewenangan mengelola corpus dan
pengaturan sistem.

Lihat Dashboard
Statistik

Registrasi
Akun
o Ketola Dokumen
Carpus {TambahiHapus)

mmmmmmmm

Pengguna
{User}

Gambar 2. Use Case Diagram Sistem
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Implementasi Sistem

Sistem SimilarCheck diimplementasikan menggunakan PHP native versi 8.1, MySQL sebagai
sistem manajemen basis data, dengan antarmuka pengguna dibangun menggunakan Tailwind CSS dan
Alpine.js. Basis data sistem terdiri atas lima tabel utama yang saling berelasi: users, dokumen, pemeriksaan,
pemeriksaan_detail, dan pengaturan.

Pengujian

Pengujian dilakukan dalam tiga tahap: (1) pengujian fungsional menggunakan black box testing
terhadap 20 skenario untuk memverifikasi seluruh fungsi sistem (Permana, 2023); (2) pengujian performa
sistem untuk memastikan sistem tetap responsif pada corpus berskala besar; dan (3) pengujian akurasi
similarity menggunakan tiga berkas uji yang mewakili Bab Pendahuluan, Landasan Teori, dan Metodologi.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Implementasi Antarmuka Sistem

Sistem SimilarCheck dibangun dengan antarmuka yang mencakup seluruh fitur yang dibutuhkan
dalam proses deteksi plagiarisme. Halaman utama sistem memungkinkan pengguna mengunggah dokumen
dan memantau progres analisis secara real-time, mencakup indikator tahapan case folding, tokenizing,
stopword removal, stemming, hingga KMP matching.

e SimilarCheck Deteksi Plagiarisme

A Muhammad Ahmu:z:q =

Dashboard

= Unggah Dokumen Panel Proses Analisis
(&) DeteksiPlagiarisme

Dokumen

alisasiNLP Tarik & letakkan file di sini

Wik untuk memilih e

pocx

NLP + Algoritma KMP.
Dotoksi kormrpan karya tuld rniah
berbahasa Indonesia

[ Keluar Bagaimana sistem bekerja

3 tydihitung  (jumiahkatasama +
total kata) » 100%

imilaCheck

Gambar 3. Halaman Deteksi Plagiarisme

slmlhtcmclg Hasil Analisis 7 Anateks Bord wwﬂom M

Docurment Aealysa Patform BERKAS UJ - BAD ¥ METODOLOGI PENEUTIAN —_
23 Dasnboard

Ringkasan Analisis
% DeteksiPlagiarisme D
o : =
g Database Dokumen 10'42/° ] BERKASUJI - BABIIME .. e 388.4%8 o
g aa q JUMUAN KALIMAT B KALIMAT pisip =] DOKUMEN PEMBANDING
© Impor Openalex a8 9 skasmat Rancang Bangun Siste...
Hasil Anali >3 ESTIMASI HALAMAN

B Lsckprstos © 10.ss3dets 302026, 741 © thataman

{} Visualisasinee

2 VisualisasiKMP

D Riwayat Pemeriksaan

NLP + Aigoritma KMP
Otk orriran karya s Imish

bthasa ekorasia. Perbandingan dengan Corpus
2363 40112438 dosumen corpus merniiihemr

[ Ketar

Gambar 4. Halaman Hasil Analisis Similarity
Salah satu keunggulan sistem adalah tersedianya halaman Visualisasi NLP yang menampilkan
setiap tahapan preprocessing secara transparan, serta halaman Visualisasi KMP yang mendemonstrasikan
cara kerja algoritma KMP secara bertahap, termasuk pembentukan tabel prefix (LPS) dan proses pergeseran
pola saat pencocokan karakter — sebuah fitur yang tidak ditemukan pada sistem pendeteksi plagiarisme
komersial umumnya.
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Gambar 5. Halaman Visualisasi Tahapan NLP

e SimilarCheck
Document heatyus Plartam

23 Dashbosrd

{6, DeteksiPlagiarisme

£ Database Dokumen

© ImporOpeatlex

[0 Hastanatisis

{) VisuatisasiNLP

1 Visualsssi kM .
O Riwaya Pemenksaan

" Geanahuan

NP+ Aigorfima K9
ookl ki Ly 1k bl
berbabusa hdorena.

B Kehae

Visualisasi AlgoritmaKMP - Muhammad Atma flobq
+ Analisls Barw M
ST Ungiah Gom Lar RN DInCOs Ok §11ing Knuh-Morma-Fran sdmn Moy
onthguresi Simudes Papen Simu O Macn @ Mamanch @ Poister
Maibkan srng dokumen dnparem yang dca Langhan D i 37
String Dokemen (Teks)

Tekan tembol putar untuk memutal smulas

sistem deteksi plagiarisme basis web

vl le)ellals o (O [ R 008 A | |

Patt Dicar)

e o, e 900 A e S B 3 N S

plaglarisee <

|

Prefu Tabie / Fature Function (LPS)

W plaghaetama LOGPROSES

n oo e 00 e e 00

o - @
Kecopatan Oum— 30m

02026 SimearChock ~ Mehammad Aere Bonq Sistom inema Sy Natural Languoge Procesuny - Agorema K. Maia-Prart

Gambar 6. Halaman Visualisasi Algoritma KMP

Implementasi Algoritma KMP

Sebagai ilustrasi cara kerja algoritma KMP dalam sistem, perhatikan pencarian kata dasar "cocok"

pada dokumen. Tabel 1 menunjukkan tabel LPS yang terbentuk untuk pola "cocok™:

Tabel 1. Tabel Prefix (LPS) untuk Pola "cocok"

Indeks (i) 0 1 2 3 4

Karakter Pola C o c ) k

Nilai LPS 0 0 1 2 0

Dengan tabel LPS ini, ketika terjadi ketidakcocokan pada posisi tertentu, algoritma langsung

melompati pemeriksaan ke posisi yang ditentukan tabel, tanpa mengulang dari awal — menjamin
kompleksitas waktu O(n + m) yang jauh lebih efisien dibandingkan pendekatan brute-force.
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Pengujian Fungsional (Black Box Testing)
Pengujian fungsional dilakukan terhadap 20 skenario penggunaan yang mencakup seluruh fitur
utama sistem. Hasil pengujian disajikan pada Tabel 2.

Tabel 2. Hasil Pengujian Fungsional (Black Box Testing)

No. Skenario Pengujian Hasil yang Diharapkan Kesimpulan
1 Login dengan username dan password | Masuk ke Dashboard (admin) / Deteksi Valid
benar (user)
2 | Login dengan password salah Menampilkan pesan gagal login Valid
3 | Registrasi akun baru sebagai user Akun tersimpan dengan role 'user’ Valid
4 User biasa mengakses menu admin via | Sistem menolak / redirect ke halaman Valid
URL Deteksi
Admin mengunggah dokumen ke | Dokumen tersimpan dan diproses NLP .
5 . Valid
corpus (format PDF) otomatis
Admin mengunggah banyak dokumen | Seluruh dokumen valid tersimpan; .
6 . . . . Valid
sekaligus (format campuran) ringkasan per berkas ditampilkan
Mengunggah dokumen PDF yang sulit | Sistem otomatis mencoba metode .
7 . . Valid
diekstrak ekstraksi cadangan
Mengunggah berkas berformat tidak | Sistem menolak berkas dengan pesan .
8 . . Valid
didukung jelas
9 | Menghapus dokumen dari corpus Dokumen terhapus dari database Valid
Menjalankan deteksi pada dokumen | Similarity terhitung dan kalimat mirip .
10 LT L Valid
bersimilaritas tinggi ter-highlight
Menjalankan deteksi pada dokumen | Similarity 0% dan tidak ada kalimat ter- .
11 .. S Valid
tanpa kemiripan highlight
User A mencoba melihat hasil analisis | Sistem menolak akses (bukan pemilik .
12 o Valid
milik User B data)
Menghapus riwayat pemeriksaan milik | Riwayat dan detail terkait terhapus dari .
13 . . Valid
sendiri sistem
14 i\f;nghap us riwayat milik pengguna Sistem menolak permintaan Valid
Mencari karya ilmiah lewat menu | Daftar hasil pencarian berteks lengkap .
15 . . Valid
Impor OpenAlex ditampilkan
16 Mengimpor  karya terpilih  dari | Dokumen tersimpan dengan teks Valid
OpenAlex ke corpus lengkap hasil ekstraksi
Mengubah ambang batas similarity di | Kategori hasil analisis berikutnya .
17 . Valid
Pengaturan mengikuti ambang baru
Mengunduh laporan hasil analisis | Berkas PDF terunduh berisi ringkasan .
18 o . Valid
format PDF dan rincian hasil
19 | Membuka halaman Visualisasi KMP Tahapan p en.cocokan pola ditampilkan Valid
langkah demi langkah
20 | Mengakses halaman admin tanpa login | Sistem redirect ke halaman Login Valid

Berdasarkan Tabel 2, seluruh 20 skenario pengujian fungsional dinyatakan valid, yang berarti sistem telah
berjalan sesuai rancangan dan kebutuhan fungsional yang ditetapkan.

Pengujian Performa Sistem

Pengujian performa dilakukan untuk memastikan sistem tetap responsif pada corpus berskala
besar. Pada implementasi produksi aktual, corpus telah mencapai 2.438 dokumen dengan total 11.169.879
kata yang telah dianalisis secara kumulatif.

Optimasi pertama dilakukan pada penggunaan memori. Pendekatan awal yang memuat seluruh
corpus ke memori sekaligus terbukti tidak efisien. Sistem dioptimasi dengan pendekatan pemrosesan
bertahap (streaming), hasilnya disajikan pada Tabel 3.
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Tabel 3. Perbandingan Penggunaan Memori Sebelum dan Sesudah Optimasi

Penggunaan
Pendekatan Memori Puncak Keterangan
Sebelum optimasi (muat seluruh Berisiko melebihi batas memory limit
. 281,1 MB
corpus sekaligus) peladen pada corpus besar
Sesudah optimasi (pemrosesan Penurunan =165 kali lipat, stabil untuk
. 1,7 MB
bertahap/streaming) corpus berapapun besarnya

Optimasi kedua dilakukan pada waktu eksekusi menggunakan pendekatan inverted index dan filter
matematis untuk mempersempit kandidat kalimat yang perlu dibandingkan, hasilnya disajikan pada Tabel
4 berikut.

Tabel 4. Perbandingan Waktu Eksekusi Pencocokan Level-Kalimat

Pendekatan Waktu Eksekusi Keterangan
Sebelum optimasi (brute-force) > 250 detik M.eleblhl batas waktu cksekusi peladen
(timeout)
Sesudah optimasi (inverted index + . Hasil similarity identik, waktu turun
. 17,65 detik .
filter matematis) drastis

Pada pengujian end-to-end dengan simulasi corpus 635 dokumen (=4,9 juta kata), keseluruhan
proses deteksi dari ekstraksi teks hingga penyimpanan hasil akhir terselesaikan dalam 2,93 detik.

Pengujian Akurasi Similarity

Pengujian akurasi dilakukan menggunakan tiga berkas uji yang masing-masing mewakili Bab
Pendahuluan, Bab Landasan Teori, dan Bab Metodologi. Hasilnya disajikan pada Tabel 5.

Tabel 5. Hasil Pengujian Akurasi Similarity

No. Berkas Uji Jumlah Kata I"(l:lllrilrllil:t K;/l[lil;?;t Sm;:)l/f:)r ity Kategori
1 Bab I Pendahuluan 1.471 61 50 81,97 Tinggi
2 Bab II Landasan Teori 3.649 162 120 74,07 Tinggi
3 Bab IIT Metodologi 1.042 48 5 10,42 Rendah

Hasil pada Tabel 5 menunjukkan sistem mampu membedakan secara konsisten antara dokumen
dengan tingkat kemiripan tinggi dan dokumen dengan tingkat kemiripan rendah. Nilai similarity yang tinggi
pada dua berkas uji pertama sejalan dengan proporsi kalimat mirip yang juga tinggi (82% dan 74%),
sedangkan nilai similarity yang rendah pada berkas uji ketiga sejalan dengan proporsi kalimat mirip yang
jauh lebih kecil (10%).

Perbandingan dengan Turnitin
Untuk memvalidasi kewajaran hasil, dilakukan perbandingan terhadap Turnitin menggunakan
dokumen uji artikel ilmiah yang telah dipublikasikan terbuka. Hasil perbandingan disajikan pada Tabel 6.
Tabel 6. Perbandingan Hasil Deteksi SimilarCheck dengan Turnitin

Aspek Turnitin SimilarCheck
Similarity Keseluruhan 93% 79,62%
Sumber Kemiripan Artikel bertema e-learning sejenis

ejournal.iainpalopo.ac.id (91%)

Tertinggi (21,54%)

Indeks jurnal dan repositori

Cakupan Basis Data global

Corpus internal (lokal)

NLP + algoritma KMP

Metode Deteksi Bersifat tertutup (proprietary) (terbuka/transparan)

. Tidak  ditampilkan ~ kepada | Dapat ditelusuri melalui halaman
Transparansi Proses

pengguna Visualisasi
Biaya/Lisensi Berlangganan (komersial) i\i/i?rll(:im (self-hosted), bebas  biaya

Terdapat selisih similarity sebesar 13,38 poin persentase. Selisih ini bukan disebabkan kesalahan pada
tahapan NLP maupun algoritma KMP, melainkan oleh perbedaan cakupan corpus — Turnitin memiliki
akses ke basis data global yang mencakup versi terbitan asli dokumen uji, sedangkan corpus SimilarCheck
pada saat pengujian belum memuat dokumen sumber tersebut. Temuan ini sekaligus membuktikan bahwa
metode dan algoritma yang diterapkan bekerja secara konsisten, karena seluruh 79,62% kemiripan yang
dilaporkan merupakan kecocokan kalimat yang dapat diverifikasi pada corpus yang tersedia.
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Gambar 7. Hasil Deteksi Similarity oleh Turnitin

No. Laporan: SC-00034

SImlIarCheCk Dicetak: 6 September 2026,
Academic Document Analysis Platform - NLP + Algoritma 18:00 WIB

Knuth-Morris-Pratt

LAPORAN HASIL ANALISIS PLAGIARISME

Kategori: Tinggi

Similarity Keseluruhan menyatakan persentase kalimat pada
dokumen ini yang cocok dengan sumber manapun di corpus
pembanding (digabung dari seluruh dokumen pembanding,

bukan hanya satu dokumen paling mirip). Kecocokan tiap
79.62%

SIMILARITY
KESELURUHAN

kalimat dihitung dengan rumus (Jumlah Kata Sama + Total

Kata) x 100% memakai algoritma pencocokan string Knuth-
Morris-Pratt setelah dokumen melalui preprocessing Natural
Language Processing (case folding, cleaning, tokenizing,
stopword removal, stemming). Skor kemiripan terhadap tiap
dokumen pembanding secara individual dapat dilihat pada
tabel dibawah.

Gambar 8. Hasil Deteksi Similarity oleh SimilarCheck

Kelebihan dan Keterbatasan Sistem

Sistem SimilarCheck memiliki beberapa kelebihan utama: (1) transparansi proses — seluruh
tahapan NLP dan algoritma KMP dapat ditelusuri langsung oleh pengguna, berbeda dengan sistem
komersial yang bersifat black box; (2) dukungan khusus Bahasa Indonesia melalui stemming Nazief-
Adriani; (3) bersifat mandiri (self-hosted) dan bebas biaya lisensi; (4) skalabilitas corpus yang terbukti
mampu menangani lebih dari 2.400 dokumen dan 11 juta kata tanpa kegagalan memori; serta (5) integrasi
otomatis dengan OpenAlex untuk memperkaya corpus secara berkelanjutan.

Di sisi keterbatasan, sistem memiliki cakupan corpus yang bergantung sepenuhnya pada dokumen
yang diunggah atau diimpor. Pencocokan berbasis kata hasil KMP juga bersifat sensitif terhadap kesamaan
kata eksak, sehingga kurang peka terhadap plagiarisme berbentuk parafrasa. Sistem belum mendukung
deteksi kemiripan lintas Bahasa.

KESIMPULAN
Berdasarkan hasil perancangan, implementasi, dan pengujian yang telah dilakukan, dapat ditarik
kesimpulan sebagai berikut:
1. Aplikasi pendeteksi plagiat terhadap karya tulis ilmiah berbasis web telah berhasil dirancang dan
dibangun menggunakan Natural Language Processing (NLP) dan algoritma Knuth-Morris-Pratt
(KMP). Sistem diimplementasikan menggunakan PHP native 8.1 dan MySQL dengan lima tabel basis

Lisensi: Creative Commons Attribution 4.0 International (CC BY 4.0)
325




Muhammad Alimu Rofiq, Rizaldy Khair
Indonesian Journal of Multidisciplinary Scientific Studies (IJOMSS) Vol. 4 No. 5 (2026) 318 - 327

data yang saling berelasi, mencakup fitur autentikasi dua peran pengguna, pengelolaan corpus, deteksi
plagiarisme, visualisasi proses NLP dan KMP, riwayat pemeriksaan, hingga pencetakan laporan PDF.

2. Tahapan NLP yang diterapkan — meliputi case folding, cleaning, tokenizing, stopword removal, dan
stemming menggunakan algoritma Nazief-Adriani — serta algoritma KMP dengan pembentukan
tabel prefix (LPS) telah berhasil diterapkan dalam proses pendeteksian kemiripan teks pada dokumen
karya tulis ilmiah berbahasa Indonesia.

3. Hasil pengujian membuktikan sistem berfungsi dengan baik. Seluruh 20 skenario black box testing
dinyatakan valid. Pengujian performa menunjukkan sistem mampu menangani corpus lebih dari 2.400
dokumen dengan 11 juta kata secara stabil, dengan waktu eksekusi end-to-end 2,93 detik pada simulasi
635 dokumen. Pengujian akurasi menunjukkan sistem mampu membedakan secara konsisten
dokumen dengan tingkat kemiripan tinggi (81,97% dan 74,07%) dan rendah (10,42%).

Untuk penelitian selanjutnya, disarankan untuk mengintegrasikan lebih banyak sumber basis data
karya ilmiah terbuka, mengombinasikan algoritma KMP dengan analisis kemiripan semantik berbasis word
embedding untuk mendeteksi parafrasa, mengembangkan mekanisme ekstraksi OCR untuk dokumen PDF
hasil pindaian, serta menambahkan dukungan deteksi kemiripan lintas bahasa.
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